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内容概要

集成学习是利用多个学习机解决一个问题。
聚类分析在图像识别、图像分类和信息检索等领域中有着重要的作用。
聚类集成理论与其在图像分类中的应用系统讨论了聚类集成技术中的几个关键问题及其在图像分类中
的应用，内容包括：基于数学形态学的聚类及集成；聚类集体中的差异性度量研究；聚类集体生成方
法研究；一致性函数研究；利用聚类集成技术解决混合型数据聚类问题；最后，在图像分类这种特定
应用情况下，提出应用聚类集成技术生成视觉词汇本集体，实现图像的特征提取和描述，有效提高了
图像分类的效率与精度。

聚类集成理论与其在图像分类中的应用可以作为计算机、自动控制及信息工程类专业的研究生课程教
材，也可供从事模式识别、机器学习、图像分析等相关领域的研究人员参考。
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